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ABSTRAK

Seiring kemajuan teknologi segala bentuk pekerjaan manusia dipermudah
dengan adanya teknologi baru yang terus berkembang. Salah satunya adalah dalam
bidang pengolahan citra digital. Pengolahan citra sangat membantu dalam
mengenali dan mengklasifikasi objek dengan cepat dan data yang diproses lebih
banyak. Salah satu metode yang biasa digunakan dalam melakukan
pengklasifikasian citra adalah metode Neural Network. Dalam Neural Network
terdapat beberapa fungsi aktifasi yang bisa digunakan dalam melakukan klasifikasi,
yaitu Tangen Hyperbolic dan Rectified Linear Unit. Untuk mengetahui fungsi
aktifasi mana yang lebih efektif dalam melakukan pengklasifikasian maka perlu
dilakuakn perbandingan antara kedua jenis kinerja fungsi ini. Dataset yang
digunakan dalam melakukan perbandingan kinerja fungsi ini adalah dataset citra
daun anggur yang berjumlah 800 citra dan diklelompokan kedalam 4 kelas yaitu:
sehat 200 citra, Black-measles 200 citra, Black-rott 200 citra dan Isariopsis 200
citra. Hasil dari prosesing learning ini menunjukan bahwa TanH dan RelLu dapat
melakukan klasifikasi dengan hasil Tes and Score sebagai berikut: TanH dengan
AUC 0.899, CA 0.735, F1 0.735, Precision 0.735, Recall 0.735 dan MCC 0.647.
RelLu dengan AUC 0.893, CA 0.713, F1 0.712, Precision 0.712, Recall 0.712 dan
MCC 0.617. Dari hasil tersebut Maka dapat disimpulkan bahwa pada penelitian ini
TanH melakukan Klasifikasi lebih baik daripada RelLu pada pengujian dengan

dataset citra daun anggur ini.

Kata Kunci : Neural Network, Tangen Hyperbolic, Rectified Linear Unit,
Pengolahan Citra
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ABSTRACT

As technology advances, all forms of human work are facilitated by the
presence of new technologies that continue to develop. One of them is in the field
of digital image processing. Image processing is very helpful in recognizing and
classifying objects quickly and more processed data. One method commonly used
in classifying images is the Neural Network method. In a Neural Network there are
several activation functions that can be used in classifying, namely Tangent
Hyperbolic and Rectified Linear Units. To find out which activation function is
more effective in classifying, it is necessary to make a comparison between the two
types of performance of this function. The dataset used to compare the performance
of this function is a dataset of grape leaf images, which total 800 images and are
grouped into 4 classes: 200 healthy images, 200 black-measles images, 200 black-
rott images and 200 Isariopsis images. The results of this learning process show
that TanH and ReLu can classify with the following Test and Score results: TanH
with AUC 0.899, CA 0.735, F1 0.735, Precision 0.735, Recall 0.735 and MCC
0.647. ReLu with AUC 0.893, CA 0.713, F1 0.712, Precision 0.712, Recall 0.712
and MCC 0.617. From these results it can be concluded that in this study TanH
performed better classification than ReLu in testing with this grape leaf image

dataset.

Keywords: Neural Network, Tangen Hyperbolic, Rectified Linear Unit, Image
Processing
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