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ABSTRAK

Sebagai kabupaten yang memiliki potensi pertanian dan perkebunan yang cukup luas, Kabupaten
Belu di Nusa Tenggara Timur menghasilkan berbagai jenis hasil olahan sumber karbohidrat.
Identifikasi secara digital untuk menunjang data bagi pemerintah perlu didukung. Masalahnya
belum tersediannya identifikasi dalam bentuk model pembelajaran mesin terhadap citra/foto hasil
olahan sumber karbohidrat yang dapat digunakan bagi peneliti teknilogi informasi. Tujuan dari
penelitian ini adalah mengelompokan citra sumber karbohidrat asli masyarakat Kabupaten Belu
dengan menggunakan metode K-Nearest Neighbor (KNN) dengan bantuan teknologi machine
learning. Pendekatan KNN adalah algoritma pembelajaran mesin yang digunakan untuk
klasikasi berdasarkan tetangga terdekat dari data uji. Hasil olahan sumber karbohidrat yang akan
diklasifikasi akan dipisahkan menjadi lima kategori: aka bilan, ai uhik hoban, batar sokur, ut
fulin, dan ut moru. Dengan menggunakan ekstrasi fitur pada total 250 citra hasil olahan sumber
karbohidrat tradisional, dimana 70% data latih dan 30% data uji, dihasilkan 175 citra data latih
dan 75 citra data uji. Penelitian ini menggunakan number of folds 2, 3, 5, dan 10 menghasilkan
akurasi tertinggi pada number of fold 10 dengan nilai akurasi 0.973.

Kata Kunci: Sumber karbohidrat, k-nearest neighbor, machine learning, cross validation,
confution matrix.



ABSTRACT

As a regency with considerable agricultural and plantation potential, Belu Regency in East Nusa
Tenggara produces various processed carbohydrate sources. Digital identification to support
data for the government is necessary. The problem is the lack of identification in the form of
machine learning models for images/photos of processed carbohydrate sources that can be used
by information technology researchers. The goal is to classify images of processed carbohydrate
sources made by the people of Belu Regency using the K-Nearest Neighbor (KNN) method with
the help of machine learning technology. The KNN approach is a machine learning algorithm
used for classification based on the nearest neighbors of test data. The processed carbohydrate
sources to be classified will be separated into five categories: aka bilan, ai uhik hoban, batar
sokur, ut fulin, and ut moru. By using feature extraction on a total of 250 images of traditional
processed carbohydrate sources, where 70% are training data and 30% are test data, resulting
in 175 training images and 75 test images. This study used number of folds 2, 3, 5, and 10, with
the highest accuracy achieved at number of fold 10 with an accuracy value of 0.973.

Keywords: Carbohydrate sources, k-nearest neighbor, machine learning, cross-validation,
confusion matrix.
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